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2 0 2 6 年度正野賞の受賞者決まる  

 

受賞者 ：本田  匠（東京大学  情報基盤センター）  

研究業績 ：極端気象の予測改善に資する先端的なメソ

スケールデータ同化研究  

選定理由 ：メソスケールの気象は豪雨や豪雪などによ

り深刻な災害を引き起こすことがある。そのため、

高精度な予測の実現は、社会的に極めて重要かつ

喫緊の課題である。一方で、これらの現象は時空

間スケールが小さく、一般的な気象観測のみでそ

の詳細を捉えることは難しい。さらに、これらの

現象のメカニズムを理解する上で、高解像度シミ

ュレーションが重要な役割を果たす。本田氏は、

最先端の気象観測と高性能計算に基づく高解像度

シミュレーションを組み合わせた先端的なデータ

同化手法を用い、メソスケール気象の予測精度の

向上およびメカニズム解明に関する研究を推進し、

顕著な業績を挙げた。  

夏季の突発的かつ局地的な豪雨は、急速に発達

する積乱雲によってもたらされる。本田氏は、積

乱雲の急発達を高い時空間分解能で捉えるフェー

ズドアレイレーダー観測を活用し、 3 0 秒という極

めて高頻度のデータ同化システムに基づくリアル

タイム気象予測システムの開発を主導した (業績 1 )。

本田氏はこのシステムを豪雨事例に適用し、開発

した予測システムがナウキャストよりも早期に豪

雨を検知できる可能性を示した (業績 2 )。さらに、

本田氏は共同研究者とともにリアルタイム気象予

測の実証実験を行い、高頻度な気象予測とその配

信にも成功した。  

データ同化によって得られた高精度な初期値と

予測は、メソスケールの気象のメカニズム解明に

向けた強力なツールとなる。本田氏は、局所的な

積乱雲の予測可能性に関して感度実験を行い、現

行の数値天気予報には、初期値の改善による高精

度化の余地があること、特に力学場の初期値に伴

う不確実性の低減が予測精度の向上に有効である

ことを示した (業績 3 )。また、九州北部で大雨をも

たらしたメソ対流系について、ひまわり 9 号による

観測のデータ同化で得た高精度な予測を解析し、

予測の成否と密接に関連する下層水蒸気フラック

スの予測誤差が急速に発達する過程を明らかにし

た (業績 4 )。さらに、平成３０年 7 月豪雨や令和４

年 2 月の北海道における豪雪についても、データ同
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化で得たアンサンブル予測の解析を通してこれら

の現象と関連した環境場の特徴を見出すなど、本

田氏は先端的なデータ同化技術を応用した予測可

能性やメカニズムの研究を強力に推進している (業

績 5 , 6 )。  

本田氏は、従来の枠に捉われない探索的な研究

にも積極的に取り組んでいる。例えば、雷の観測

が赤外放射観測と比べて積乱雲内部の情報をより

多く持つことを明らかにした (業績 7 )。また、数値

天気予報モデルに雷観測を効果的にデータ同化す

る手法を開発し、これにより降水予測精度が改善

されることを示した (業績 8 )。さらに、気象予測の

精度を改悪する観測をリアルタイムに同定・除外

するために機械学習を活用する手法を提案し、そ

の有効性を明らかにした (業績 9 )。これらの成果は、

メソスケールを含む気象予測の精度改善に向け新

たな方向性を提示するものである。  

以上のように、本田氏は、最先端の観測技術と

高解像度数値モデル、ならびに先端的なデータ同

化手法を有機的に統合し、メソスケール気象の高

精度予測とそのメカニズム解明、さらにはその応

用分野において顕著な成果を挙げてきた。これら

の本田氏の貢献を評し，当委員会は 2 0 2 6 年度正野

賞受賞候補者として本田匠氏を推薦する．  
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